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บทคัดยอ 

 การทําสัมมนาน้ีมีวัตถุประสงคเพื่อศึกษาการวิเคราะหการคัดเกรดเนื้อวัว ดวยเทคนิควิเคราะหภาพ

เพื่อเพิ่มความแมนยําในกระบวนการคัดเกรดเน้ือวัว โดยไดศึกษาการตรวจหาไขมันแทรกดวยวิธีการวิเคราะห

ภาพ พบวาเทคนิคการคัดแยกดวยโครงขายประสาทเทียม (neural network) ใหความแมนยําอยูที ่ 60.00% 

เทคนิคการคัดแยกแบบฟซซีลอจิก (fuzzy logic) และเทคนิคการคัดแยกดวยเทคนิคโครงขายประสาทเทียม

และการวิเคราะหการถดถอยพหุคูณ ใหความแมนยําอยูที ่ 86.05% ซึ ่งใหคาความแมนยําสูงสุด ดังนั้น การ

วิเคราะหภาพเพื่อการคัดเกรดเน้ือวัวแบบอัตโนมัติมีแนวโนมที่ดีในการชวยนักคัดเกรดเพื่อการทํางานที่รวดเร็ว

และเปนมาตรฐาน 

 

คําสําคัญ: เน้ือวัว, โครงขายประสาทเทียม, ฟซซีลอจิก 
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บทนํา 

 ปจจุบันคุณภาพอาหารเปนสิ่งสําคัญตอผูบริโภคและผูผลิตควรคํานึงถึงเปนอยางยิ่ง โดยนึกถึงความ

ปลอดภัยและมาตรฐานการผลิตสินคา ซึ่งเทคนิคการตรวจสอบคุณภาพสินคาไดนําเทคโนโลยีที่ทันสมัยมาชวย

ตรวจสอบคุณภาพเพื่อใหผลิตภัณฑไดมาตรฐานและปลอดภัย โดยการแบงเกรดเนื้อสัตวกระทําขึ้นเพื่อจัด

ระดับชั้นและคุณภาพของผลิตภัณฑใหอยูในมาตรฐานเดียวกันและมีความมั่นใจวาสินคาที่ตนไดรับมีมาตรฐาน

ในการผลิตที่ถูกตอง  

 การตรวจหาคุณภาพของเน้ือเปนสิ่งสําคัญในการคัดเกรดเน้ือเมื่อผูบริโภคมาซื้อเนื้อสัตวก็จะทราบถึง

คุณภาพของเน้ือที่จะซื้อและสามารถทําการหุงตมเนื้อนั้นๆไดอยางถูกตอง ถาคุณภาพของเกรดเนื้อต่ําอาจมี

การขายในทองตลาดที่ราคาตํ่าและอาจไมปลอดภัยในการบริโภคเขาไป และปจจุบันเทคนิคการคัดเกรดเนื้อ 

ยังคงใชนักคัดเกรดดวยสายตาซึ่งอาจมีขอผิดพลาดและขาดการแมนยําในการคัดเกรดเน้ือดวยสายตาคน จึง

เอาเทคนิคอัตโนมัติมาใชในการคัดเกรดเน้ือ ซึ่งตอบสนองผูใชและแสดงผลการคํานวณไดอยางทันทีทันใดเพื่อ

เพิ่มในความแมนยําในการคัดเกรดเน้ือและสามารถลดแรงงานคน (วัฒนี  บุญวิทยา. 2542) 

 การใชแรงงานคนรวมกับระบบอัตโนมัติเพื่อใหมีความแมนยําและมีมาตรฐานมากขึ้นรวมถึงลดเวลาใน

การทํางานดวย  

 ดังน้ัน สัมมนาฉบับน้ีจึงมีวัตถุประสงคเพื่อศึกษาการคัดเกรดเน้ือแบบอัตโนมัติ โดยเปรียบเทียบการ

คัดจากนักคัดเกรดกับเทคนิคการวิเคราะหภาพ เพื่อลดเวลาการทํางานและสรางมาตรฐานการคัดเกรดเน้ือวัว 

  

 การคัดเกรดเน้ือโดยการประมวลผลภาพและโครงขายประสาทเทียม  

 Chang et al. (2010) ทําการศึกษาเน้ือวัวจํานวน 35 ตัวอยาง แบงเปนขอมูลชุดฝก (Training set) 

30 ตัวอยาง ขอมูลชุดทดสอบ (Test set) 5 ตัวอยาง ขอมูลชุดฝกทําการแปลงรูป RGB ใหเปนไฟลระดับสีเทา

และทําการลบพื้นหลังจากน้ันใช OTSU algorithm ซึ่งใชภาพระดับสีเทาในการแบงภาพออกเปน 2 สวน แลว

จึงแปลงเปนภาพ Binary image ทําใหภาพคมชัดอานเกณฑไดแมนยํายิ่งขึ ้น และนําใสเครื่องรายงานผล

อัตโนมัติเพื่อทําการเปรียบเทียบเกรดเน้ือ ขอมูลชุดทดสอบนํามาทําการทดสอบหาความแมนยําแสดงไดดัง 

Table 1 และ ขั้นตอนวิธีสําหรับการคัดเกรดเน้ือ ดังน้ี 

ข้ันตอนวิธี 

 1. การแปลงประเภทรูปภาพ 

 2. การแบงสวนภาพ 

 3. อัลกอริทึมการลบรูปภาพ 

 4. การวิเคราะหภาพของเน้ือ 

 5. ตัวจําแนกดวยโครงขายประสาทเทียม 

 การคัดเกรดเน้ือลายหินออนดวยวิธีการประมวลผลภาพและโครงขายประสาทเทียม ไดทําการทดลอง

เนื้อวัวสวน rid-eye แลวนําเนื้อวัวจํานวนดังกลาวมาทําการคัดเกรดเนื้อดวย 5 ขั้นตอน คือ 1.การแปลง

ประเภทรูปภาพและทําการ denoising เพื่อความสะดวกในการประมวลผลภาพ 2.การแบงสวนภาพและการ
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แยกพื้นหลังจะทําใหเห็นภาพไดอยางชดัเจนมากขึ้นในการวิเคราะหเกรดเน้ือลายหินออน 3.อัลกอริทึมการลบ

รูปภาพเพื่อทําการลบพื้นที่ที่ไมตองการออกจากภาพและรักษาพื้นที่ที่จะวิเคราะห 4.การเติมรูปภาพเพื่อการ

กําจัดกลามเนื้อเล็กๆของไขมันจะทําใหเห็นสวนเนื้อไดมากขึ้นในการวิเคราะหเกรดเนื้อ 5.ตัวจําแนกดวย

โครงขายประสาทเทียมมีความแมนยําในการวิเคราะหเกรดเน้ือลายหินออนอยูที่ 60.00% 

  
Figure 1 แผนภูมิขั้นตอนการดึงคุณลักษณะรูปภาพ 

Source: Chang et al. 2010 

 

Table 1.Texture grading by image processing and neural networks 

Subject Predicted value 

(degree) 

True-value 

(degree) 

relative error 

1 3.9987 4 0.0013 

2 1.1284 1 0.1284 

3 3.9976 4 0.0024 

4 2.9984 2 0.9984 

5 2.9984 2 0.9984 

 Source: Chang et al. 2010 
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 การแสดงเกรดการพยากรณเกรดจริงและขอผิดพลาดสัมพัทธของ 5 ตัวอยางซึ่งถูกเลือกจากชุดการ

ทดสอบ จาก Table 1 เราจะเห็นวา มีขอผิดพลาดสัมพัทธระหวางเกรดการพยากรณและคะแนนจริง สาเหตุ

หลักมาจากมีจํานวนตัวอยางนอยเกินไป 

 

การคดัเกรดเน้ือดวยการประมวลผลภาพและฟซซี่ลอจิก  

 Andaya et al. (2019) การศึกษาการใหคะแนนเนื้อหินออนดวยการประมวลผลภาพดวยตัวแยก

ประเภทฟซซี่ลอจิกแบงออกเปน 2 สวน 

 1. การประมวลผลภาพ 

 2. การคัดแยกฟซซี่ลอจิกผานการใชการประมวลผลภาพตัวหินออนของเน้ือ 

การเกิดเน้ือลายหินออน 

 อัตราสวนของเนื ้อที ่ไดจากสวนที่กิน ไดข องวัวทั้ ง ตัว โดยแบง เปนระดับจาก  A-C และ 

“ เกรดคุณภาพเนื้อ” โดยแบง เปนระดับจาก  1 -4  สําหรับ เกณฑวัดระดับคุณภาพ เ นื้อ นั้น  จะ

พิจารณาวา  สวนของไขมันลายหินออนที่แทรกอยู ใ น เ นื้อ  มีม ากนอยแค ไ หนโดย ใชม าตรฐาน 

B .M.S. (ลายไขมันที ่แทรกอยู ในเ นื ้อ /  Beef Marbl ing Standard)  

ข้ันตอนวิธี 

 1. ขั้นตอนในการสุมตัวอยาง 

 2. การประมวลผลลวงหนา 

  3. การแบงสวนภาพ 

 4. การตรวจจับวัตถุ 

 5. การคํานวณพื้นที่ของไขมันแทรก 

 6. การคํานวณ%ไขมันแทรก 

 7. ตัวจําแนก Fuzzy Logic และ การต้ังคากฎสําหรับกระบวนการจําแนก 

  
Figure 2 Sample Image of Banknote    

Source: Andaya et al. 2019       
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Figure 3 Grayscale Attribute of Meat 

Source: Andaya et al. 2019 

  
Figure 4 Binary Image of Meat 

Source: Andaya et al. 2019 

 รวบรวบตัวอยางเน้ือ 60 ตัวอยางในการทดสอบโดยใชการประมวลผลภาพและการคัดแยกฟซซี่ลอจิก 

โดยเน้ือแตละชิ้นมีความยาว 3 น้ิวความกวาง 3 น้ิวและความหนา 1 น้ิว ตัวอยางภาพถายจะถูกรวบรวมโดยใช

ไฟลกลองโทรศัพทมือถือ 8 ลานพิกเซลระยะในการถายภาพเปนแนวตั้ง  4 นิ้วและเก็บตัวอยางใชในการ

ประมวลผลภาพเพื่อแยกการทดลองที่จําเปนโดยใช MatLab Image Processing Tool ตัวอยางแตละภาพ

แปลงเปนโทนสีเทาและเปนแอตทริบิวตไบนารีหลังทํากระบวนการ denoising จะทําใหเห็นไขมันแทรกได

ชัดเจนยิ่งขึ้น โดยมีการแบงระดับเน้ือคุณภาพสูง: 1.5-13% เน้ือคุณภาพพอใช 14-30% และคุณภาพไมดี 31-

100% ทําการประมวลผลเพื ่อตรวจจับวัตถุในตัวอยาง วัตถุที ่รับรูนั้นถูกเรียกวาไขมันแทรกของตัวอยาง

เน้ือสัตวแลวใช Fuzzy logic เปนวิธีการคํานวณ ตัวอยางภาพแสดงไดดัง Figure 2- Figure 3 

 

การคัดเกรดเนื้อโดยการประมวลผลภาพเทคนิคโครงขายประสาทเทียมและการวิเคราะหการถดถอย

พหุคูณ  

Shiranita et al. (2000) ทําการศึกษาจํานวนเนื้อวัว 44 ตัวอยาง แยกเปนขอมูลชุดฝก (Training 

set) 34 ตัวอยาง ขอมูลชุดทดสอบ (Test set) 10 ตัวอยาง โดยการใชเทคนิคการประมวลผลภาพดวยเทคนิค

โครงขายประสาทเทียมและการวิเคราะหการถดถอยพหุคูณ ทําการวิเคราะหเนื้อสวนริบอาย (rid-eye) ใชใน

การคัดเกรดเน้ือลายหินออน โดยเทคนิคน้ีมีความแมนยําอยูที่ 86.05% ขั้นแรกนักคัดเกรดแยกไขมันออกจาก

กลามเน้ือในบริเวณซี่โครงและหาประมาณเปอรเซ็นตและอายขุองไขมนั และตรวจสอบชนิดของภาพเนื้อที่จะ
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ปอนขอมูลใสระบบการคัดเกรดเน้ือและทําใหเปนสีเทาทั้งหมดจะทําใหวิเคราะหขอมูลไดงาย โดยนักคัดเกรด

จะสังเกตจากภาพและผลลัทธในTable 2 และFigure 5 โดยเสนอขั้นตอนวิธีสําหรับการคัดเกรดเน้ือไวดังน้ี 

ข้ันตอนวิธี 

 1.  นําเขารูป 

 2.  ระบุตําแหนงลายหินออนของชิ้นเน้ือ rib-eye 

 3.  คํานวณสัดสวนของลายหินออน 

 4.  จําแนกเกรดเน้ือ 

 

Table 2.Texture grading by image processing, neural network techniques and multiple 

regression analysis. 

NO X1 X3 y Grade 

35 0.380 7 7.893 8 

36 0.331 5 6.407 6 

37 0.262 3 4.456 4 

38 0.353 5 6.919 7 

39 0.256 3 4.316 4 

40 0.355 6 7.138 7 

41 0.233 3 3.780 3 

42 0.398 8 8.484 9 

43 0.305 4 5.629 6 

44 0.211 3 3.268 3 

Source: Shiranita et al. (2000) 

 

 
Figure 5 Binary image obtained by the proposed method 

Source: Shiranita et al. (2000) 
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Table 3. Assessment of the quality of meat by digital image processing techniques 

บทความ วิธีการ จํานวนเน้ือวัว (ช้ิน) % ความแมนยํา 

Chang et al. (2010) การประมวลผลภาพดวย

เทคนิคโครงขายประสาท

เทียม 

-เน้ือวัว 35 ชิ้น 

-ระบบวิ เคราะห โดยไม

ระบุชนิดของเนื้อลายหิน

ออน (unknown kinds 

of beef marbling) 

60.00% 

Andaya et al. (2019) -การวิเคราะหภาพดวย

เทคนิค fuzzy logic 

-เน้ือวัว 60 ชิ้น 

 

- 

Shiranita et al. 

(2000) 

การประมวลผลภาพดวย

เทคนิคโครงขายประสาท

เทียมและการวิเคราะห

การถดถอยพหุคูณ 

 

-เน้ือวัว 44 ชิ้น 

-เน้ือริบอาย (rid-eye) 

86.05% 

 

Source: ดัดแปลงจาก Chang et al. 2010, Andaya et al. 2019, Shiranita et al. 2000 

 

 การวิเคราะหเปรียบเทียบผลของระบบอัตโนมัติแสดงไดดัง Table 3 1. การคัดเกรดของเนื้อวัวโดย

การใชเทคนิคการประมวลผลภาพดวยเทคนิคโครงขายประสาทเทียมมีความแมนยําอยูที ่ 60.00% แตยังมี

ขอผิดพลาดเพราะตัวอยางการวิเคราะหนอยทําใหความแมนยํานอย 2. การวิเคราะหภาพดวยเทคนิค fuzzy 

logic วิเคราะหเนื้อวัว 60 ตัวอยาง โดยไมไดบอกความแมนยําในการวิเคราะหเกรดเนื้อ แตการวิเคราะห

เทคนิคน้ีเปนตัวชวยตามความตองการของวิวัฒนาการอยางตอเน่ืองของเทคโนโลยี 3. การคัดเกรดของเนื้อวัว

โดยการใชเทคนิคการประมวลผลภาพดวยเทคนิคโครงขายประสาทเทียมและการวิเคราะหการถดถอยพหุคูณ

มีความแมนยําอยูที่ 86.05% การวิเคราะหเทคนิคน้ีมีความแมนยํากวาเทคนิค 1 และ 2 เพราะใชตัวอยางใน

การวิเคราะหมาก ซึ่งทําใหมีความแมนยํามาก จึงเลือกใชเทคนิคการประมวลผลภาพดวยเทคนิคโครงขาย

ประสาทเทียมและการวิเคราะหการถดถอยพหุคูณควบคูกับนักคัดเกรดเพื่อเพิ่มความแมนยํามากขึ้น 
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สรุป 

 การนําเทคโนโลยีเขามาเพื่อตรวจสอบคุณภาพเกรดเนื้อวัว สามารถชวยเพิ่มความแมนยําในการ

ตรวจสอบคุณภาพของเกรดเนื้อวัว แตความแมนยํา 60% - ต่ํากวา 90% ซึ่งยังไมมากพอในการทํางาน

อัตโนมัติเพียงอยางเดียว แตเหมาะกับการนํามาใชรวมกับการคัดเกรดเนื้อดวยนักคัดเกรดเพื่อใหเกิดความ

แมนยํา ความรวดเร็ว และ เปนมาตรฐานมากขึ้น อยางไรก็ตามการใชงานควบคูกับสายตามนุษยยอมไดรับ

ความแมนยําที่มากขึ้น 

 ในกรณีที่มีขอมูลในการทดลองมากยอมไดรับเปอรเซ็นความแมนยําที่มากดวย ในกรณีที่มีขอมูลใน

การทดลองนอยเปอรเซ็นความแมนยําในการคัดเกรดเนื้อยอมไดรับเปอรเซ็นความแมนยําที่นอย ซึ่งอาจไม

เพียงพอตอการวิเคราะหและสรุปผล 

 คุณภาพของภาพถายขึ้นอยูกับระยะของกลองในการถายรูป แสงสวาง มุมกลอง และการตั้งคาความ

ละเอียดของกลองที่ใชในการถายภาพเพื่อมาประมวลผลและวิเคราะหหาเกรดของเน้ือวัว 

 เน้ือวัวที่นํามาคัดเกรดสามารถวิเคราะหดวยสายตามนุษย อาจจะสงผลใหมีขอผิดพลาดในความ

แมนยําในการวิเคราะหเกรดเน้ือ จึงไดนําเทคนิคสมัยใหมเขามาใชควบคูกับนักคัดเกรดเพื่อเพิ่มความแมนยํา

มากขึ้น 

 ขนาดของเน้ือและลักษณะของเน้ือวัวที่นํามาใชในการวิเคราะหเกรดเน้ือ เน่ืองจากเน้ือวัวแตละชิ้นมี

ขนาดไมเทากันและมีคุณภาพที่แตกตางกันอาจทําใหเห็นไขมันที่แทรกอยูในเน้ือไดแตกตางกัน 

 การไดนําเทคนิคสมัยใหมมาวิเคราะหและคัดเกรดเนื้อวัวชวยนักคัดเกรดไดมีความแมนยํามากขึ้น 

และวิเคราะหไดอยางรวดเร็วยิ่งขึ้น และเปนมาตรฐาน 
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